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consultas: taulamet@unl.edu.ar



ANALISIS DE REGRESION

Permite encontrar un modelo que
vincula a dos o mas variables,
brindando un mecanismo de
pronostico.

ANALISIS DE CORRELACION

Determina la medida del grado de
exactitud de la relacion entre las
variables

consultas: taulamet@unl.edu.ar



La sigwente tabla muestra valores de precipitacion y escurrimiento en una cuenca urbana.

T (mm) | |
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80 70
90 80

100

consultas: taulamet@unl.edu.ar



La sigwente tabla muestra valores de precipitacion y escurrimiento en una cuenca urbana.
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MODELO DE REGRESION BIVARIADO

EY/Ix)=u,,=0+pX,

CASO LINEAL
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consultas: taulamet@unl.edu.ar



MODELO DE REGRESION LINEAL SIMPLE
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consultas: taulamet@unl.edu.ar



PENSANDO ESTA
RELACION ESTADISTICA
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consultas: taulamet@unl.edu.ar



PENSANDO ESTA
RELACION ESTADISTICA

La variable dependiente tiende a
variar con la variable independiente
de una manera sistematica.

Existe dispersion de los puntos
entorno a la curva que relaciona las
variables.

consultas: taulamet@unl.edu.ar



PENSANDO ESTA
RELACION ESTADISTICA

Existe una distribucion de probabilidades de la variable
dependiente (Y) para cada valor de X. Existen grupos
de valores de Y para cada valor de X gue llamaremos
sub-poblaciones. El modelo de regresion es el que
relaciona los valores medios de dichas sub-poblaciones:

consultas: taulamet@unl.edu.ar



MODELOS DE REGRESION

LINEAL
NO-LINEAL
(Polinomial, exponencial, etc.)

SIMPLE
(2 Variables)
MULTIPLE

(Mas de 2 Variables)

consultas: taulamet@unl.edu.ar



MODELO DE REGRESION LINEAL SIMPLE

Para conocer mas del modelo
supondremos que la X se fijja en un
valor y hallaremos la esperanza y
varianza del mismo.

consultas: taulamet@unl.edu.ar



MODELO DE REGRESION LINEAL SIMPLE

Supongamos que la media y la varianza de € son 0y &
E(Vx)=Elot fr+e)=a+ fr+Ele)=a+ o

Var(Y [ x)=Var(ar+ fv+ £)=Var(er+ ) +Var(e) =0+ 5 =0

consultas: taulamet@unl.edu.ar



ESTIMACION POR MINIMOS CUADRADOS
SUPUESTOS:
*La VA del error es independiente.
*La distribucion del error es normal

*X es un conjunto de numeros fijos

consultas: taulamet@unl.edu.ar



ESTIMACION POR MINIMOS CUADRADOS

f.—-—'h—

“Walor observado

YWalor estimado a
travées del modelo

consultas: taulamet@unl.edu.ar



ESTIMACION POR MINIMOS CUADRADOS

Este méetodo minimiza las
distancias verticales

consultas: taulamet@unl.edu.ar



VARIANZA DE LA REGRESION
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“Walor observado

YWalor estimado a
travées del modelo

consultas: taulamet@unl.edu.ar



ANALISIS DE CORRELACION

CASO LINEAL
Se utiliza el coeficiente de correlacion r:

Z(xs - )y, = y)
p= = -
DACEERNCED RS

-1 <r<l1

=

Cuanto mas cerca se encuentre del 0 menor relacion
lineal habra entre la X y la Y. En la medida que se
acerque a 1 o a -1, expresara un mayor grado de
asociacion lineal ya sea relacion directa o
Inversamente proporcional.

consultas: taulamet@unl.edu.ar



PARTICION DE LOS CUADRADOS

Un valor observado de la variable
dependiente (Y)

Desviacion no explicada
-—=—(e esta ¥, de su media Y

(Y- 1)

Desviacion total de esta
Yde sumedia Y —

Desviacion explicada de
~ = esta Y, de sumedia ¥

7o (=N

/

Valor estimado de esta Y/,
por la recta de regresion (¥)

consultas: taulamet@unl.edu.ar



ANALISIS DE CORRELACION

CASO NO LINEAL
Se utiliza el coeficiente de determinacion r3:

S(Y — Y)?
S(Y — Y)*

—0<r¢<i

Cuanto mas se acerque a 1, mayor sera la proporcion
de suma de cuadrados explicados por la regresion en
relacion a la suma de cuadrados totales.

consultas: taulamet@unl.edu.ar



EJEMPLOS DE DISPERSIOGRAMAS

(a) rf=1yr=1 Sin asociacion (b) ri=1yr=-1

La pendiente es positiva . . . La pendiente es negativa

() ré=081yr=09 (e) rf=0yr=0

La pendiente es positiva La pendiente es negativa Pendiente = 0
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consultas: taulamet@unl.edu.ar
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